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PENDAHULUAN

= LATAR BELAKANG

Seiring dengan perkembangan teknologi yang pesat semakin meningkat pula penyebaran
informasi secara online seperti halnya berita atau artikel yang mudah sekali kita jumpai pada
berbagai situs. Sekumpulan informasi tersebut tentunya memiliki tema pembicaran yang
beragam sehingga tidak mungkin semua informasi yang disajikan bisa dicerna secara
bersamaan, melainkan harus dikelompokkan berdasarkan relevansi topik dari berita tersebut.
Pengelompokan tersebut dapat mempermudah pembaca untuk memilih informasi yang paling
penting sesuai dengan topik yang ingin dibaca.




PENDAHULUAN

= RUMUSAN MASALAH

1. Bagaimana merepresentasikan suatu berita / teks dokumen agar metode klasifikasi
dokumen dapat diterapkan?

2. Bagaimana menerapkan algoritma peningkatan Porter Stemmer pada proses stemming
dokumen?

3. Bagaimana menerapkan metode likelihood untuk membuat aplikasi yang dapat
mengidentifikasi topik dokumen?

4. Bagaimana performance nilai akurasi hasil identifikasi topik (perbandingan dengan
penelitian terdahulu)?




PENDAHULUAN

= BATASAN MASALAH

Dokumen yang digunakan adalah berita Bahasa Indonesia

Dokumen berita untuk training dan testing menggunakan corpus yang diunduh dari

www.kompas.com dan disimpan dalam bentuk notepad yang kemudian di-convert

ke eksistensi .news

3. Jumlah dokumen berita dan jumlah kategori primitif yang digunakan sesuai
dengan jumlah data yang ada di database.

4. Aplikasi dibuat menggunakan Bahasa pemrograman Java dan database MySQL

N =




PENDAHULUAN

= TUJUAN

1. Membuat aplikasi yang dapat mengidentifikasi topik dari berita berbahasa
Indonesia.

2. Mengetahui hasil penerapan algoritma peningkatan Porter Stemmer saat

proses stemming dalam hal akurasi hasil identifikasi topik dokumen berita
berbahasa Indonesia.




PENDAHULUAN

= MANFAAT

1. Program ini diharapkan nantinya dapat menjadi media penunjang yang dapat
mempermudah pengguna dalam memilih informasi dari dokumen berita sesuai
topik yang diinginkan, dengan kata lain sebagai alat yang secara otomatis dapat
mengidentifikasi topik berita tanpa harus melalui proses manual seperti pada
umumunya.

2. Mendapatkan efisiensi waktu dalam pencarian topik pada berita yang ingin
dibaca.

3. Memperluas wawasan soal kinerja metode yang paling baik untuk diterapkan.




TINJAUAN PUSTAKA @ M

= VEKTOR SPACE MODEL

[4] Vector space model merupakan salah satu pendekatan yang paling umum digunakan untuk
merepresentasikan model teks digital. Setiap dokumen dj akan direpresentasikan menjadi
vector.
dj=(W1j,w2j, ..., wij) (1)
dimana wij adalah bobot term ke- i pada dokumen j yang bersangkutan.




TINJAUAN PUSTAKA @ M

= METODE TF-IDF

[5] Bobot setiap term dapat direpresentasikan dengan frekuensi invers dokumennya (TF-IDF) yang
dinyatakan sebagai berikut :

— N
w; = ffylogz () @
dimana w;; adalah bobot term ke- i pada dokumen j yang bersangkutan, tf; adalah frekuensi term i pada
dokumen j. N adalah jumlah dokumen yang diproses dan df; adalah dokumen yang memiliki term i di
dalamnya.




TINJAUAN PUSTAK

= LIKELIHOOD

@M

Likelihood (c; | A={ky,Ky,..,kn}) = — X7, P(k;lc;) log (p(ki|cj)) (3)

[1] Perhitungan likelihood untuk sebuah kategori dijelaskan pada rumus (3).

dimana c; adalah kategori, A adalah artikel dokumen uji, P(kl-|cj) dihitung menggunakan “In-
Document” dan perhitungan “jumlah total dokumen”.

Nilai ambang (threshold) digunakan untuk menentukan apakah sebuah kategori dapat
ditetapkan untuk artikel uji atau tidak.
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Threshold = leTlll+ \/ lL:Ll (4)

dengan L adalah jumlah banyaknya likelihood, |, adalah likehood untuk kategori ke-i.
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TINJAUAN
PUSTAKA

= ALGORITMA PENINGKATAN
PORTER STEMMER
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TINJAUAN PUSTAK

= ALGORITMA IDENTIFIKASI TOPIK

. £;A
CosSim (t;,A) = |t;114] (5)

dengan t; adalah vector topik ke-1, A adalah artikel uj1 A, [ti| dan |A| masing-masing
adalah panjang vector topik ke —1 dan panjang vector artikel A.

NewTSim (t,A) = (0.05 x [tc|x (?nﬁan(:lj—Sthev(Aj) x mea;z.(rc) (6)
(IAIx (m.ean[ﬂ)) )x (1te] x (meanircj) )

(1) CosSim (t.,A) > 0.1 ACosSim (t;,,A) > NewTSim (t,, A)
(11) NumTopics > 10 NACosSim (t.,A) > (2 x StdDev(AllTopicSims) +
Mean(AllT opicSims))




METODE PENELITIAN @ M
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METODE PENELITIAN @ M
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METODE PENELITIAN

= KLASIFIKASI KATEGORI Pengambilan kata
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METODE PENELITIAN

= IDENTIFIKASI TOPIK

Perhitungan CosSim

Seleksi CosSim terbesar

Perhitungan Threshold

Seleksi Topik




HASIL DAN PEMBAHASAN

KLASIFIKASI DAN IDENTIFIKASI BERITA

[ Preprocessing T Ektraksi Kata Kunci I Klasifikasi Kategori T |dentifikasi Topik 1

O

Dokumen Berita Didata testing\Perusahaan.AS. Akan.Jajaki.Pasar.Rl.news

[ Browse J [5

|"J

| Klasifikasi |

Hasil Preproces dan Ekstraksi

MNomaor | Keywords | Bobat

1 meningkatkan 5711775010478613 A

2 perusahaan B7M775010478613

3 selasa 4.0526751068741005

4 scot 3.5563192949228544

5 delanaci 3 J40RRIINARIORT I ¥
Hasil Perhitungan Likelihood Kategori

Momor | Kategori | Likelihood

1 Masional 0.03968953215411174 I

2 Regional 0.018558115319620226

3 Internasional 0.0

4 Metropolitan 0.05731997731851425

5 Bisnis dan Ekonomi 0.10729032506370176 v

KATEGORI BERITA

Sains dan Teknologi
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Milai Threshold

0.1503475966390147
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KLASIFIKASI DAN IDENTIFIKASI BERITA

[ Freprocessing T Ektraksi Kata Kunci T Klasifikasi Kategori T |dentifikasi Topik ]

Dokumen Be... | \Perusahaan.AS.Akan.Jajaki.Pasar Rl.news l Browse | |.5 ‘FJ

Judul Dokumen

Perusahaan AS Akan Jajaki Pasar Rl |_ ldentifikasi Topik [

Kategori _ . =
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Keyword Dokumen
MNomaor Keywaords Frekuensi
1 indonesia T A
2 as il
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CosSim Similarity

P T

Topik CoSim

Investasi 0.7248721135448585 "
FISIKA 0.5373283954075739 [
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UJI COBA DAN EVALUASI

Kategori Jumlah Dokumen
Nasional 10
Regional 10
———Y 10 e Precision (P)=TP/ (TP + FP)
YETT N e Recall(R) =TP/(TP+FN)
e F-Measure (F)=2*P*R/(P+R)
Bisnis dan Ekonom 10 e Accuration (A) =(TP+TN)/ (TP +FP +FN + TN)
Olahraga 10
Sains dan Teknolog 10
Edukasi 10
Pariwisata 10
Total 90




ACCURATION KLASIFIKASI KATEGORI

5 10 15 20 25
Accuration ~ Accuration  Accuration ~ Accuration  Accuration
Kategori

Internasional 100.00% | 100.00% 90.00% 80.00% 100.00%
Nasional 90.00% 100.00% | 100.00% 100.00% 100.00%
Regional 80.00% 70.00% 90.00% 90.00% 90.00%
Metropolitan 80.00% 80.00% 80.00% 100.00% 100.00%
Bisnis Ekonomi 90.00% 100.00% | 100.00% 100.00% 100.00%
Olahraga 90.00% 90.00% 90.00% 90.00% 90.00%
Pariwisata 90.00% 100.00% | 100.00% 100.00% 100.00%
Sains & Teknologi 100.00% 100.00% 100.00% 100.00% 100.00%
Edukasi 90.00% 90.00% 90.00% 90.00% 80.00%
Rata - rata 90.00% 92.22% 93,33% 94,44% 95,56%
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ACCURATION
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ACCURATION IDENTIFIKASI TOPIK

RATA-RATA ACCURACY IDENTIFIKASI TOPIK
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Kesimpulan

= Program telah selesai dibuat menggunakan Algoritma Peningkatan Porter Stemmer
dan Likelihood serta diuji mampu melakukan proses klasifikasi kategori serta
identifkasi topik pada artikel berita berbahasa Indonesia

= Berdasarkan hasil uji coba, proses klasifikasi kategori mendapatkan hasil yang
optimal saat menggunakan jumlah kata kunci sebanyak 25, sedangkan untuk
identifikasi topik diperoleh hasil yang maksimal dengan jumlah kata kunci sebanyak

20.

= Nilai accuracy untuk klasifikasi kategori diperoleh sebesar 95,56 %, sedangkan untuk
identifikasi topik sebesar 97,78 %. Kedua nilai tersebut tampak lebih baik daripada
nilai accuracy yang dihasilkan pada penelitian sebelumnya.




Saran

= Riset lebih lanjut dalam hal running time, karena membutuhkan waktu yang cukup
lama saat identifikasi topik.

= Program disediakan fungsi download dokumen agar secara otomatis disimpan
mengikuti format Corpus.
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